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Anotações devem incluir vocalizações em diferentes contextos
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Criar dataset para IA

Anotações (seleções, bounding boxes)



Preparando o dataset

… No desenho experimental, definir a unidade amostral é uma decisão 

importante



Preparando o dataset

… No desenho experimental, definir a unidade amostral é uma decisão 

importante

• Investigar se uma determinada espécie existe 

em uma área



Preparando o dataset

… No desenho experimental, definir a unidade amostral é uma decisão 

importante

• Investigar se uma determinada espécie existe 

em uma área

• Difentes tipos de amostra no espaço



Preparando o dataset

… No desenho experimental, definir a unidade amostral é uma decisão 

importante

• Investigar se uma determinada espécie existe 

em uma área

• Difentes tipos de amostra no espaço



• Diferentes dimensões das amostras

Preparando o dataset

… No desenho experimental, definir a unidade amostral é uma decisão 

importante

• Investigar se uma determinada espécie existe 

em uma área

• Difentes tipos de amostra no espaço



1

1 1

0

0

0

Preparando o dataset

… No desenho experimental, definir a unidade amostral é uma decisão 

importante

• Diferentes dimensões das amostras

• Investigar se uma determinada espécie existe 

em uma área

• Difentes tipos de amostra no espaço



Preparar dados para ML com dados bioacústicos

5 10 15 20 25 30 35 40

segundos

Frequência 

(kHz)

0
0

10

Como “amostrar” o áudio para determiner a presença de um sinal de interesse? 

alvo

Gravação inteira



Preparar dados para ML com dados bioacústicos

5 10 15 20 25 30 35 40

segundos

0
0

10alvo

Clips

Como “amostrar” o áudio para determiner a presença de um sinal de interesse? 

Frequência 

(kHz)



Preparar dados para ML com dados bioacústicos

A estratégia que permite maior flexibilidade (1 espécie)

1. Dados anotados em total: 100% dos sinais de interesse estão anotados

0

10

* Todos os clips que não contém o sinal de interesse são 

considerados ‘other’ (não-cachorro)

Frequência 

(kHz)



Preparar dados para ML com dados bioacústicos

A estratégia que permite maior flexibilidade (1 espécie)

1. Dados anotados em total: 100% dos sinais de interesse estão anotados*

0

10

* Todos os clips que não contém o sinal de interesse são 

considerados ‘other’ (não-cachorro)

Frequência 

(kHz)

2. Sinals alvo + ‘others’

0

10

Frequência 

(kHz)



Preparar dados para ML com dados bioacústicos

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)

5 10 15 20 25 30 35 40

seconds

0
0

10

Clip target other

1

2

3

4

5

6

7

8

Frequência 

(kHz)



Preparar dados para ML com dados bioacústicos

5 10 15 20 25 30 35 40

segundos

0
0

10alvo

Clip alvo other

1 1

2

3

4

5

6

7

8

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)

Frequência 

(kHz)



Preparar dados para ML com dados bioacústicos

5 10 15 20 25 30 35 400
0

10

Clip alvo other

1 1

2 1

3

4

5

6

7

8

Frequência 

(kHz)

segundos

alvo

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)



5 10 15 20 25 30 35 400
0

10

Clip alvo other

1 1

2 1

3 1

4

5

6

7

8

Frequência 

(kHz)

segundos

alvo

Preparar dados para ML com dados bioacústicos

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)



5 10 15 20 25 30 35 400
0

10

Clip alvo other

1 1

2 1

3 1

4

5

6

7

8

Frequência 

(kHz)

segundos

alvo

Preparar dados para ML com dados bioacústicos

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)



5 10 15 20 25 30 35 400
0

10target

Clip alvo other

1 1

2 1

3 1

4

5 1

6

7

8

Frequência 

(kHz)

Preparar dados para ML com dados bioacústicos

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)

segundos



5 10 15 20 25 30 35 400
0

10

Clip alvo other

1 1

2 1

3 1

4

5 1

6 1

7

8

Frequência 

(kHz)

segundos

alvo

Preparar dados para ML com dados bioacústicos

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)



5 10 15 20 25 30 35 400
0

10

Clip alvo other

1 1

2 1

3 1

4

5

6 1

7 1

8

Frequência 

(kHz)

segundos

alvo

Preparar dados para ML com dados bioacústicos

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)



5 10 15 20 25 30 35 400
0

10

Clip alvo other

1 1

2 1

3 1

4

5

6 1

7 1

8 1

Frequência 

(kHz)

segundos

alvo

Preparar dados para ML com dados bioacústicos

Como usar seleções para determiner a categoria do clip (exemplo manual)



Preparar dados para ML com dados bioacústicos

Mudança de escala: das seleções para clips que representam as classes (rótulos)

target_signal other
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5 10 15 20 25 30 35 400
0
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Dê preferência para seleções justas aos sinais

Sinais estereotipados com iuntervalos curtos (e.g. menos que 1 segundo): seleção útnica
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Considerações práticas

Um conjunto de dados anotados de BOA qualidade é chave para um modelo de ML 

com alta performance

Revisar anotações: Controle de qualidade

Anotações com sons fracos diminuem a performance do modelo. Separar 

para conjunto teste

Conjunto teste NÃO pode estar contido no conjunto de treinamento



Pontos para discussão na equipe

• Consistência na anotação: quem irá anotar e como? Qual será o protocol?

• Otimização: O que será anotado? Quando estará pronto?

• Representatividade: Em que amostras de áudio serão extraídas amostras de 

treinamento e teste? ~20 horas por time.

• Dataset TEMABio 2024 
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